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Diseno de un modelo para buscar patrones relacionados con el
suicidio en redes sociales

MUNDO

Anualmente cerca de 800 OO0
personas se quitan la vida y
muchas mas intentan hacerlo.

MEXICO

En México existe una tasa de
suicidio de 5.4 por cada 100
mil habitantes.

SUILCIDIO 0

Muerte causada por un
comportamiento, pensamiento o

Las mujeres son quienes realizan

un mayor numero de intentos, los

intencién autolesivo con cualquier llevados a cabo por los hombres
intencion de morir. tienen una mayor letalidad.

MUERTES POR SUILC:

AGUASCALLENTES

El estado de Aguascalientes
obtuvo el 2do lugar a nivel
nacional de muertes por
suicidio.

Mujeres

RED SOCIAL

Permite a los individuos
construir un perfil y
compartir una conexién
con otros usuarios.

L

TWITTER

Sitio gratuito que permite a los
usuarios comunicarse con otros
en tiempo real mediante

declaraciones de 140 caracteres.

REDES
SOCIALES

Y EL SUICIDIO

La poblacion mas
vulnerable al suicidio son los
jovenes, y estos son los mas
activos en las redes sociales.

MENSAJES

Los mensajes en redes
sociales son en tiempo real y
en el curso de la vida diaria

de una persona.

APL TW

Twitter ofrece una API que
permite el consumo de
datos accesible para los
investigadores.
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ulr  SU1CIDIO

Muerte causada por un

MUNDO

Anualmente cerca de 800 OO0 comportamiento, pensamiento o
personas se quitan la vida y intencion autolesivo con cualquier
muchas mas intentan hacerlo. intencion de morir.

15 a 19 ahos 20 a 24 anos 25 a 29 anos
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sociales son en tiempo real y
Y EL SUICIDIO en el curso de la vida diaria
de una persona.
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TWITTER

Sitio gratuito que permite a los
usuarios comunicarse con otros
en tiempo real mediante
declaraciones de 140 caracteres.




Fase de Desarrollo Fase de Evaluacioén

Etapa 5. Analisis comparativo de modelos de
machine learning.

Etapa 1. Recopilacién de datos.

| Etapa 2. Procesamiento de textos. — Etapa 6. Optlmlzatlzéc;rrlncijﬁgmodelo de machine

Etapa 3. Extraccion de caracteristicas.

Etapa 4. Generacién del modelo de machine
learning.




Fase de Desarrollo

Etapa 2.
Procesamiento de
textos

Etapa 4. Generacion
del modelo de
machine learning

Etapa 1. Recopilacion Etapa 3. Extraccion de

caracteristicas

de datos

« Arbol de Decision

« Adabost
* Bayes
« KNN
@ python - KN
: Wl e Valence . Random Forest
TWItter API Dic’tionary‘\‘v o SVM

And
SEntiinent

TextBlob  Rreasoner




Fase de Evaluacion

ih, &

Etapa 5. Analisis comparativo de Etapa 6. Optimizacion de modelo
modelos de machine learning de machine learning



: o Random
Herramienta Lingtiistica AD Adaboost  Bayes Knn NN Forest SVM

TEXTBLOB 100.00% 100.00% 99.00% 100.00% 100.00% 100.00% 100.00%
NRC SENTIMENT 99.99%  100.00% 98.00% 99.99%  99.95% 99.99% 99.95%
NRC EMOTION 99.93% 99.90%  94.00% 99.71%  99.99% 99.92% 99.93%
VADER 99.89% 99.90%  94.00% 99.86%  99.97% 99.93% 99.72%
LIWC 99.31% 99.22%  92.00% 99.02%  99.78% 99.11% 99.97%
LIWC (PCA) 85.13% 8493%  75.00% 74.90%  80.41% 88.01% 75.45%



MACHINE EXACTITUD
LEARNING Q

o

O
Arbol de Decisién 97.37%
Adaboost 97.32%
NN 96.68%
SVM 95.84%
6 Knn 95.58%
Bayes 92.00%



Random Forest - SECUENCIAL

25

20

15

segundos

10

..-.-=====:::::::::::::f:::i---===5=s;;GEEE!======="'====:‘===:=:::::::;;;;;;;;;;:
0

5000 25000 50000 100000 150000 200000
Cantitdad de Datos

——TextBlob/Cantidad —-—-NRC Sentiment  —-NRC Emotion  —-Vader —LIWC —-LIWC (PCA)

il




Random Forest - PARALELO
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200,000 Datos
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Disminucion de tiempo %

550%
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350%
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TextBlob NRC Sentiment NRC Emotion Vader
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Random Forest

Herramientas
linglisticas

Textblob

NRC Sentiment

NRC Emotion

Vader

LIWC

LIWC (PCA)

AD
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Bayes

Knn

NN

Random
Forest

SVM

Optimizacion

Modelo 6ptimo para buscar patrones
relacionados con el suicidio en redes sociales.
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