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Introducción

Diseño de un modelo para buscar patrones relacionados con el 
suicidio en redes sociales
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Metodología

Fase de Desarrollo

Etapa 1. Recopilación de datos.

Etapa 2. Procesamiento de textos.

Etapa 3. Extracción de características.

Etapa 4. Generación del modelo de machine 
learning.

Fase de Evaluación

Etapa 5. Análisis comparativo de modelos de 
machine learning.

Etapa 6. Optimización de modelo de machine 
learning.
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Resultados

SUPERVISADO

Herramienta Lingüística AD Adaboost Bayes Knn NN
Random 

Forest
SVM

TEXTBLOB 100.00% 100.00% 99.00% 100.00% 100.00% 100.00% 100.00%

NRC SENTIMENT 99.99% 100.00% 98.00% 99.99% 99.95% 99.99% 99.95%

NRC EMOTION 99.93% 99.90% 94.00% 99.71% 99.99% 99.92% 99.93%

VADER 99.89% 99.90% 94.00% 99.86% 99.97% 99.93% 99.72%

LIWC 99.31% 99.22% 92.00% 99.02% 99.78% 99.11% 99.97%

LIWC (PCA) 85.13% 84.93% 75.00% 74.90% 80.41% 88.01% 75.45%



N° MACHINE 

LEARNING

EXACTITUD

1° Random Forest 97.83%

2° Árbol de Decisión 97.37%

3° Adaboost 97.32%

4° NN 96.68%

5° SVM 95.84%

6° Knn 95.58%

7° Bayes 92.00%

Resultados
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Herramientas 
lingüísticas

AD Adaboost Bayes Knn NN
Random

Forest
SVM

Textblob 1 7 13 19 25 31 37

NRC Sentiment 2 8 14 20 26 32 38

NRC Emotion 3 9 15 21 27 33 39

Vader 4 10 16 22 28 34 40

LIWC 5 11 17 23 29 35 41

LIWC (PCA) 6 12 18 24 30 36 42

Random Forest

31 34

32 35

33 36

36

Optimización

Modelo óptimo para buscar patrones 

relacionados con el suicidio en redes sociales.

Conclusión
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